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I. शोध सारांश(Abstract)-   

इस शोध-पý के माÅयम से भारतीय एवं  िवदेशी भाषाओ ं  म¤  िविधक डोमेन के 
िलए Öवचािलत पाठ सारांशीकरण ÿणाली का एक ÓयविÖथत सव¥±ण ÿÖतुत करने का 
ÿयास िकया गया है। िडिजटल दु िनया के इस दौर म¤  इं टरनेट(वेब) िविभÆन ÿकार कì 
सूचनाओ ं  से भरा हòआ है। बड़ी माýा म¤ डेटा उÂपÆन िकया जा रहा है और हर सेकंड 
लोगŌ और मशीनŌ Ĭारा उपभोग िकया जाता है। ऑनलाइन समाचार, कानूनी दÖतावेज, 
उÂपादŌ कì समी±ा, ऑनलाइन ÿĳ उ°र मंच और िविभÆन सोशल मीिडया पोÖट जैसे 
ट्वीट, फेसबुक पोÖट, Êलॉग, माइøो-Êलॉग आिद डेटा उÂपÆन करने वाले ąोतŌ के कुछ 
उदाहरण ह§। ये ąोत ÿितिदन अरबŌ दÖतावेज़ उÂपÆन कर रहे ह§। एक इंसान के िलए, बड़े दÖतावेज़Ō को समझना और उसम¤ से महÂवपूणª 
जानकारी हािसल करना अ³सर एक ®मसाÅय और समय लेने वाला कायª होता है। जो सूचना के िवशाल भाग का एक सुसंबÅद और 
सूचनाÂमक संÖकरण (लघ-ुसारांश) उÂपÆन करने कì आवÔयकता को ÿेåरत करता है। यह सुसंबÅद जानकारी ÿासं िगक जानकारीयŌ को 
जÐदी खोजने और समझने म¤ मदद करती है। Öवचािलत पाठ सारांशीकरण ÿणाली कì आवÔयकता बढ़ रही है जो इनपुट पाठ दÖतावेज़ का 
पूणª और समझने योµय सारां िशत पाठ तैयार करेगा। पाठ सारांशीकरण ÿाकृितक भाषा संसाधन के क¤ þीय ±ेýŌ म¤ से एक है। पाठ सारांशीकरण 
ÿणाली िकसी भी भाषा म¤ बड़े पाठ के साथªक सारांश को सुगम बनाने म¤ महÂवपूणª भू िमका िनभाती है। इं टरनेट पर लगभग सभी भाषाओ ं  म¤ 
डेटा कì Óयापक उपलÊधता है। इसिलए यहां  कम समय म¤ अिधक पढ़ने के िलए पाठ सारांशीकरण कì आवÔयकता है और हम यह भी तय 
कर सकते ह§  िक इसे आगे पढ़ना है या नहé। Öवचािलत पाठ सारांशीकरण कई अनुÿयोगŌ कì आवÔयकता बन गया ह,ै उदाहरण के िलए, 
बहòत छोटे समाचार, खोज इंजन, Óयवसाय िवĴेषण, िविधक आलेख सारांश इÂयािद। ÿÖतुत शोध-पý म¤ हम िविधक पाठ सारांशीकरण के 
िविभÆन तरीकŌ एवं ŀिĶकोणŌ पर िवÖतार से एक सव¥±ण ÿदान कर रहे ह§, जो वतªमान पåरŀÔय म¤ अिधकतर उपयोग िकए जाते ह§। 
 
मूल शÊद (Keywords):- पाठ सारांशीकरण  ,मशीन लिन«ग ,िनÕकषªण सारांशीकरण ,भावाÂमक सारांशीकरण ,ÿाकृितक भाषा संसाधन।  
   
II. पåरचय -  

िडिजटल दु िनया के इस दौर म¤ इं टरनेट(वेब) िविभÆन ÿकार कì सूचनाओ ं  से भरा हòआ है। बड़ी माýा म¤ डेटा उÂपÆन िकया जा रहा 
है और हर सेकंड लोगŌ और मशीनŌ Ĭारा उपभोग िकया जाता है। ऑनलाइन समाचार, कानूनी दÖतावेज, उÂपादŌ कì समी±ा, ऑनलाइन 
ÿĳ उ°र मंच और िविभÆन सोशल मीिडया पोÖट जैसे ट्वीट, फेसबुक पोÖट, Êलॉग, माइøो-Êलॉग आिद डेटा उÂपÆन करने वाले ąोतŌ के 
कुछ उदाहरण ह§। ये ąोत ÿितिदन अरबŌ दÖतावेज़ उÂपÆन कर रहे ह§। एक इंसान के िलए, बड़े दÖतावेज़Ō को समझना और उसम¤ से महÂवपूणª 
जानकारी हािसल करना अ³सर एक ®मसाÅय और समय लेने वाला कायª होता है। जो सूचना के िवशाल भाग का एक सुसंबÅद और 
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सूचनाÂमक संÖकरण (लघ-ुसारांश) उÂपÆन करने कì आवÔयकता को ÿेåरत करता है। यह सुसंबÅद जानकारी ÿासं िगक जानकारीयŌ को 
जÐदी खोजने और समझने म¤ मदद करती है। Öवचािलत पाठ सारांशीकरण ÿणाली कì आवÔयकता बढ़ रही है जो इनपुट पाठ दÖतावेज़ का 
पूणª और समझने योµय सारां िशत पाठ तैयार करेगा।  

ÿाकृितक भाषा संसाधन(एनएलपी) पाठ्य डेटा को संसािधत करने के िलए उपयोग िकए जाने वाले ŀिĶकोणŌ का एक समूह है। 
िजस संपूणª संसािधत पाठ पर कायª िकया जा रहा है उसे कापªस कहा जाता है। इस तरह के संसािधत पाठ के कई उपयोग ह§ जैसे- Óयाकरण 
और वतªनी कì जांच करना, वाक् म¤ अिúम वणª का ²ान, उपयोगकताª आधाåरत ÿĳ उ°र सूचनाएं  ÿाĮ करना(ÿ²ा(intelligence) 
इंटरफ़ेस, िविधक पाठ िजनकì चचाª लेख म¤ गई ह)ै, पाठ वगêकरण, सारांशीकरण इÂयािद।   

िविधक डोमेन भाषा और शÊदाथª तकनीकŌ के िलए एक आकषªक डोमेन रहा ह,ै ³यŌिक यह शासन के िलए आवÔयक है और 
यह ÿाकृितक भाषा संसाधन म¤ अनुसंधान म¤ एक बड़ी भूिमका के łप म¤ उभर रहा है। हाल के शोध ने वैचाåरक ÿĳŌ के  बीच एक सेतु बनाने 
कì आवÔयकता पर ÿकाश डाला ह,ै जैसे िक खनन(Mining) और तकª (Reasoning) म¤ िविधक Óया´या कì भूिमका, साथ ही 
कÌÈयूटेशनल और अिभयां िýकìय चुनौितयां, जैसे िक बड़े िविधक डेटा और िनयामक अनुपालन कì जिटलता को संभालना आिद 
िलिवयो(2019)। इन दो उĥेÔयŌ पर ÿयासŌ को एकìकृत करने कì िदशा म¤ ÿगित कì सु िवधा के िलए, यूरोपीय संघ ने हाल ही म¤ कई शोध 

पåरयोजनाओ ं  को िव° पोिषत िकया है, िजनम¤ से ‘MIREL: MIning and REasoning with Legal texts’,http:// 
www.mirelproject.eu एक है। 

वेब पर Öवतंý łप से उपलÊध बड़े डेटा को Öवचािलत łप से िवĴेषण, अनुøमण और समृĦ करने के िलए ऐसे एनएलपी 
िविधयŌ और अथêय(semantics) तकनीकŌ के िवकास ने िविधक ÿणािलयŌ कì द±ता, बोधगÌयता और िनरंतरता म¤  सुधार के िलए नये 
ŀिĶकोणŌ के िनमाªण के अवसर पैदा िकए ह§। उदाहरण के िलए, एक ŀिĶकोण वा³याÂमक तÂवŌ को जोड़ना ह,ै जैसे- सं²ा,िøया और 
उपवा³य, उनके शÊदाथª वैसे ही िकसी िदए गए डोमेन म¤ जैस-ेÓयिĉ ,गुण और संबंध।   

 
III. पाठ सारांशीकरण -  

पाठ सारांशीकरण ÿाकृितक भाषा संसाधन का नया उभरता हòआ शोध का िवषय है। पाठ सारांशीकरण text mining तथा 
ÿाकृितक भाषा संसाधन (NLP) तथा Natural Language Generation म¤ महÂवपूणª भूिमका िनभाता है  ।  

आज के दौर म¤ भाषािव²ान के ±ेý म¤ भाषा और मशीन के मÅय इस अंत:िøयाÂमकता पर और भी िवचार िवमशª िकए जा रहे ह§ । 
ÿÖतुत शोध िवषय सैĦां ितक भाषािव²ान, भाषा अिभयां िýकì, कृिýम बुिĦ और कंÈयटुेशनल भाषािव²ान का समिÆवत łप ह,ै िजसम¤ 
भाषािव²ान से संबं िधत सैĦां ितक िनयमŌ को कंÈयूटर के Ĭारा ÿोúाम के माÅयम से जोड़ा गया है। 

पाठ सारांशीकरण एक या अिधक पाठ से िनिमªत होता है जो मूल पाठ म¤  एक छोटे łप म¤ महÂवपूणª सूचना देता है। पाठ 
सारांशीकरण के दो महÂवपूणª ŀिĶकोण ह§, जैस-े भावाÂमक ŀिĶकोण (Abstractive Approach),िनÕकषªण ŀिĶकोण (Extractive 
Approach). 
 भावाÂमक ŀिĶकोण (Abstractive Approach)-इस तकनीक म¤ पहले पूरे दÖतावेज़ को समझा जाता है  और िफर मूल दÖतावेज़ 
से महÂवपूणª जानकारी िनकालकर तथा उस जानकारी के उपयोग से नए वा³यŌ को उÂपÆन करके एक पाठ दÖतावेज़ का सं ि±Į(concise) 
और बोधÿद (Instructive) संÖकरण ÿदान िकया जाता है। इस तकनीक  के अंतगªत्  भाषावै²ािनक पĦितयŌ का ÿयोग पाठ का गहन 
िवĴेषण करने के िलए िकया जाता है। िनÕकषªण ŀिĶकोण (Extractive Approach)-इसके अंतगत्  मूल टे³Öट म¤ से महÂवपूणª शÊद, 
वा³य या वा³यांस के उपसमु¸चय(subset) को िनÕकिषªत (extract) कर øमबĦ (concatenate) जोड़कर सारांश उÂपÆन िकया जाता है। 
लेिकन इसकì यह सीमा है िक यह कभी भी बड़े दÖतावेज़Ō के िलए मानव Öतर सारांश उÂपÆन नहé कर सकता। 
  
IV. सािहÂय सव¥±ण- 

1. Atefeh और Guy (2004) Ĭारा िविधक आलेख के सारांशीकरण के िलए एक ŀिĶकोण ÿÖतािवत िकया ह,ै िजसके Ĭारा िविधक 
िवशेष² को िनणªय के ÿमुख िवचारŌ को िनधाªåरत करने म¤ मदद ÿाĮ होगी। इनका ŀिĶकोण पाठ कì सुसंगतता और पठनीयता म¤ सधुार के 
िलए एक तािलका शैली सारांश बनाने के िलए आलेख िडज़ाइन और उसकì िवषयगत संरचनाओ ं  कì खोज पर आधाåरत है। इस ŀिĶकोण 
के साथ िनिमªत उÆहŌने एक ÿणाली के घटकŌ को ÿÖतुत िकया ह,ै िजसे LetSum कहा जाता ह,ै िजसम¤ कायाªÆवयन और कुछ ÿारं िभक 
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मूÐयांकन पåरणाम उपिÖथत होते ह§। सारांश का िनमाªण चार चरणŌ म¤ िकया जाता ह-ै आलेख सं रचनाओ ं  का पता लगाने के िलए िवषयगत 
िवभाजन, महÂवहीन उĦरणŌ और अवांछनीय पाठ को हटाने के िलए िफ़Ðटåरंग, उÌमीदवार इकाईयŌ का चयन और तािलका शैली सारांश 
का उÂपादन। 
2. Atefeh और Guy (2004) ने इस शोध-पý म¤ Æयाियक िनणªय के Öवचािलत सारांशीकरण के िलए एक नई पĦित के िवकास को 
ÿÖतुत िकया है। LetSum (िविधक पाठ सारांशक) का वणªन िकया ह,ै जो एक ÿोटोटाइप ÿणाली है। आलेख संरचना कì पहचान करके 
और िनणªय खंडŌ के िवषयŌ को िनधाªåरत करके ľोत िनणªय म¤ ÿासंिगक इकाइयŌ के िनÕकषªण के आधार पर इÆहŌने अपना ŀिĶकोण ÿÖतुत 
िकया है। सारांश का िनमाªण चार चरणŌ म¤  िकया जाता है: चार िवषयŌ- पåरचय, संदभª, Æयाियक िवĴेषण और िनÕकषª म¤ िनणªय कì 
िवषयगत संरचना को िनधाªåरत िकया गया है। िफर यह ÿÂयेक िवषय के िलए ÿासंिगक वा³यŌ कì पहचान करता है। इÆहŌने साथ ही 
सांि´यकìय पĦित के साथ उÂपािदत सारांशŌ के मूÐयांकन और Æयाियक िनणªय के आधार पर मानव मूÐयांकन पर भी चचाª कì है। अÆय 
सारांशीकरण तकनीकŌ कì तुलना म¤ इस ÿणाली के पåरणाम अ¸छे ÿदशªन का संकेत देते ह§।  
3. Ben और Claire (2005) Ĭारा िविधक आलेखŌ के सारांशीकरण के संदभª म¤  वगêकरण ÿयोग ÿÖतािवत िकए गए ह§, िजसके िलए 
इÆहŌने अलंकाåरक िÖथित एनोटेशन के अलावा िवÖतृत भाषाई माकª अप के साथ यूके हाउस ऑफ लॉड्ªस के िनणªयŌ का एक नया कापªस 
िवकिसत िकया है। इÆहŌने कई मशीन लिन«ग एÐगोåरथम कì तुलना कì है िजÆहŌने पहले ÿाकृितक भाषा कायŎ पर अ¸छा ÿदशªन िदखाया है। 
इनम¤ से, सपोटª वे³टर मशीन और अिधकतम एÆůापी मॉडल उनके कायª के िलए सबसे उपयुĉ सािबत हòए ह§। इÆहŌने Óयापक łप से उपलÊध 
भाषावै²ािनक िवĴेषण टूल के आधार पर Cue phrase जानकारी को ÿाĮ करने के िलए एक ÿभावी एवं  सामाÆय तरीका ÿÖतुत िकया है। 
साथ ही वा³य Öतरीय ÿाकृितक भाषा कायª के िलए अनुøम मॉडिलंग ŀिĶकोण ÿÖतुत िकया, िजसने आधारभूत वगêकरण पर ÿदशªन म¤ 
काफì सुधार िकया।   
4. Ben और Claire (2006) ने एक दÖतावेज़ से सबसे सारांश-योµय वा³यŌ के चयन के कायª के िलए एवं  कई ÿकार कì िवशेषताओ ं  का 
उपयोग करके वा³यŌ कì अलंकाåरक िÖथित का पूवाªनुमान करने के कायª के िलए मशीन लिन«ग कì तकनीक का उपयोग करके ÿयोगाÂमक 
पåरणाम ÿÖतुत िकए ह§। इन घटकŌ के िलए पåरणाम उÂसाहजनक ह§ ³यŌिक वे Öवचािलत łप से cue phrase (जैस:े हालां िक, बहरहाल, 
जबिक इÂयािद) सूचना का उपयोग करके अÂयाधुिनक सटीकता ÿाĮ करते ह§। इÆहŌने िविधक पाठ सारांशीकरण म¤ अनुसंधान के िलए एक 
नया कापªस तैयार िकया ह,ै िजसम¤ िविधक ÿोिĉ के साथ एनोटेसन के तीन ÖतरŌ-  अलंकाåरक िÖथित, ÿासं िगकता एवं  भाषाई िवĴेषण को 
ÿÖतुत िकया गया है।  इस संसाधन कì नवीनता और उपयोिगता इस तÃय म¤ िनिहत है िक यह पाठ सारांशीकरण समुदाय को एक नया 
सामाÆय संसाधन ÿदान करता है  जो एक रोचक एवं  मूÐयवान डोमेन म¤ तुलनाÂमक अनुसंधान कì अनुमित ÿदान करता  है। 
5. Sarvanan (2006) ने इस पý म¤, िविधक डोमेन से संबं िधत Öवचािलत पाठ सारांशीकरण कायª के िलए एक संभाÓय úािफकल मॉडल 
लागू करने के िलए एक नया िवचार ÿÖतािवत िकया था। इस कायª म¤ पाठ खनन ÿिøया के अंतगªत्  िविधक आलेखŌ के वा³यŌ म¤ उपिÖथत 
अलंकाåरक भूिमकाओ ं  कì पहचान करना महÂवपूणª है। िकसी िदए गए िविधक आलेख को सात लेबल वाले घटकŌ म¤ िवभािजत करने के 
िलए एक Conditional Random Field (CRF) को लागू  िकया जाता है और ÿÂयेक लेबल उपयुĉ अलंकाåरक भूिमकाओ ं  का 
ÿितिनिधÂव करता है। CRF ÿदशªन म¤ महÂवपूणª सुधार ÿदान करने के िलए अलग-अलग िवशेषताओ ं  वाले फìचर सेट को िनयोिजत िकया 
जाता है। इनकì ÿणाली तब अलंकाåरक ®ेिणयŌ से संबं िधत ÿमुख वा³यŌ को िनकालने के िलए सं रिचत डोमेन ²ान के साथ एक टमª 
िडÖůीÊयूशन मॉडल के अनुÿयोग से समृĦ होती है। अं ितम सं रिचत सारांश को ±ेý िवशेष²Ō Ĭारा तैयार िकए गए आदशª सारांश के 80% 
सटीकता Öतर के लगभग देखा गया है। 
6. Mehdi (2010) ने इस शोध-पý म¤ िविधक पाठ/आलेख सारांशीकरण के िलए सुपरवाइºड(पयªवेि±त) मशीन लिन«ग ŀिĶकोण को 
ÿÖतुत िकया है। िविधक आलेखŌ के िवĴेषण एवं सारांशीकरण करने के िलए एवं  मशीन लिन«ग ÿयोगŌ के िलए एक वािणिºयक ÿणाली न े
इÆह¤ लगभग 4000 पाठ का एक संúह ÿदान िकया था । इस संúह को उन चुिनंदा ľोत वा³यŌ कì पहचान करने के िलए पूवª-संसािधत िकया 
गया था, िजससे इÆहŌने िविधक संरिचत डेटा उÂपÆन िकया था। अंत म¤ इस संúह के साथ naive bayes classifier का उपयोग करके वा³य 
वगêकरण ÿयोगŌ का वणªन िकया है।  
7. Fillippo (2012) ने पाठ के बारे म¤ िविभÆन ÿकार कì सां ि´यकìय सूचनाओ ं  को संयोिजत करके िनयम बनाने के आधार पर पाठ 
सारांशीकरण के िलए एक संकर ŀिĶकोण को ÿÖतुत िकया है। सुपरवाइºड(पयªवेि±त) मशीन लिन«गके िवपरीत जहां  मानव अंत²ाªन केवल 
िवशेषताओ ं  और एÐगोåरथम चयन पर लागू  होता ह,ै वहé मानव अंत²ाªन िनयमŌ कì िवशेषताओ ं  को ÓयविÖथत करने के िलए भी लागू  होता 
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ह,ै जो अभी भी उपलÊध डेटासेट Ĭारा िनद¥िशत होता है। इÆहŌने एक िवशेष सारांशीकरण समÖया, िविधक डेटा åरपोटª के िलए मुहावर¤ बनाने 
के िलए अपना ŀिĶकोण ÿÖततु िकया है। साथ ही ÿकरण åरपोटª संबं िधत मुहावरŌ, ÿकरणŌ एवं  िविधक के िलए इनकिमंग और आउटगोइ ंग 
दोनŌ तरह के उĦरणŌ का एक बड़ा डेटासेट तैयार िकया है। इÆहŌने Ripple down rules के आधार पर एक ²ान ÿािĮ ढांचा तैयार िकया ह,ै 
और एक समृĦ िनयम भाषा को पåरभािषत िकया है िजसम¤ िवचाराधीन ÿकरणŌ के िविभÆन पहलुओ ं  को सिÌमिलत िकया गया है। इनके Ĭारा 
एक उपकरण िवकिसत िकया गया ह,ै जो वतªमान ÿकरण के संदभª के आधार पर और िविभÆन िÖथितयŌ के िलए अलग-अलग सूचनाओ ं  का 
उपयोग करके डेटासेट के िनरी±ण और िनयमŌ के िनमाªण कì सुिवधा ÿदान करता है। िजसके Ĭारा केवल 23 िनयमŌ के साथ िकसी भी 
Öवचािलत िविध कì तुलना म¤ काफì उ¸च पåरशुĦता(87.4%) ÿाĮ कर सकते ह§। 
8. Seth (2016) ने इस शोध-पý म¤ CaseSummarizer नामक टूल ÿÖतुत िकया ह,ै िजसम¤ िविधक आलेखŌ के औपचाåरक पाठ सारांश 
के अितåरĉ डोमेन िविशĶ ²ान के साथ संविधªत शÊद आवृित के आधार पर मानक सारांश िविधयŌ का उपयोग िकया जाता है। तÂपĲात 
संि±Įा±रŌ एवं  लचीले िनयंýणŌ के साथ एक सूचनाÂमक  इंटरफ़ेस के माÅयम से सारांश ÿदान िकए जाते ह§। डोमेन िवशेष²Ō Ĭारा ÿदान 
िकए गए सारांश पाठ और ÿितिøया सिहत कई अÆय सारांश ÿणािलयŌ के ÿितकूल ROUGE और मानव मूÐयांकन का उपयोग करके 
इसका मूÐयांकन िकया जाता है। 
9. Ambedkar (2017) ने बताया है िक िविधक डोमेन म¤ उपलÊध अिधक माýा म¤ ऑनलाइन सूचनाओ ं  ने िविधक पाठ सारांशीकरण को 
अनुसंधान का एक महÂवपूणª ±ेý बना िदया है। इस शोध-पý म¤ उÆहŌने िविभÆन पाठ सारांशीकरण तकनीकŌ का सव¥±ण ÿÖतुत िकया है। 
इसम¤ िविधक पाठ सारांश म¤ चुनौितयŌ पर िवशेष बल िदया गया है, ³यŌिक यह िविधक ±ेý म¤ सबसे महÂवपूणª ±ेýŌ म¤ से एक है। पाठ 
सारांशीकरण म¤ एकल आलेख और बहò-आलेख सारांशीकरण, िनÕकषªण एवं  भावाÂमक सारांशीकरण तकनीकŌ का िवÖतार से वणªन िकया 
है। सारांशीकरण म¤ उपयोग िकए जाने वाले िविभÆन डेटासेट और मैिů³स पर भी चचाª कì गई है। साथ ही िविधक पाठ सारांशीकरण म¤ 
उपयोग िकए जाने वाले कुछ सॉÉटवेयर टूल को सं±ेप म¤ वणªन िकया गया है। 
10. Varun (2019) Ĭारा इस शोध-पý म¤ k-mean clustering तकनीक और TF-IDF का उपयोग करके िविधक आलेखŌ के 
Öवचािलत पाठ सारांशीकरण के िलए एक संकर िविध ÿÖतािवत कì है। Æयायालय म¤ अपील के िलए अिधवĉा Ĭारा तैयार िकए गए केस 
सारांश के साथ ÿÖतािवत िविध से उÂपÆन सारांश कì तुलना ROUGE मूÐयांकन मापदंडŌ का उपयोग करके कì गई है। ÿÖतािवत ÿणाली 
Ĭारा उÂपÆन सारांश अिधवĉा Ĭारा तैयार िकए गए मूल सारांश के समान है और संभवतः आगे भिवÕय म¤ संशोधन/ सुधार के बाद Æयायालय 
म¤ इसका उपयोग िकया जा सकता है। 
11. Laura और Junyi (2019) ने इस शोध-पý म¤ एकतरफा अनुबंध, जैसे सेवा कì शत¦, आधुिनक िडिजटल जीवन म¤ महÂवपूणª 
भू िमका िनभाते ह§। हालां िक, कुछ उपयोगकताª उन दÖतावेज़Ō(आलेखŌ) को पढ़ते ह§, जो िक शतŎ को Öवीकार करने से पहले होते ह§, ³यŌिक 
वे बहòत लंबे होते ह§ और भाषा बहòत जिटल होती है। तो ऐसे िविधक दÖतावेज़Ō को सरल अंúज़ेी म¤ सारां िशत करने का कायª ÿÖतािवत िकया 
ह,ै जो उपयोगकताªओ ं  को उन शतŎ कì बेहतर समझ रखने म¤ स±म बनाता है िजÆह¤ वे Öवीकार कर रहे ह§।  
12. Rahul (2020), इस शोध-पý के Ĭारा टे³Öट र§क एÐगोåरथम का मूल िवचार ÿÖतुत िकया है, जो आलेखŌ म¤ अलग-अलग वा³यŌ कì 
र§क कì गणना करने के िलए पेज र§क एÐगोåरथम पर आधाåरत है। इÆहŌने वा³यŌ को केवल टोकन करके शुł िकया िफर वा³यŌ से िविभÆन 
अवां िछत िवराम िचÆहŌ, सं´याओ ं  और अÆय िवशेष वणŎ को हटाने का कायª िकया है। तÂपĲात उÆहŌने िवराम शÊदŌ को हटाकर मूल वा³यŌ 
से साफ और ÓयविÖथत वा³य ÿाĮ िकए। िफर ÓयविÖथत वा³यŌ म¤ सभी शÊदŌ के समतुÐय वे³टर ÿितिनिधÂव कì गणना शुł करके पेज र§क 
एÐगोåरथम को फìड िकया गया, जो सभी वा³यŌ को र§क देता है  और शीषª र§क वाले वा³य आलेख सारांश बनाते ह§।  
13. Vedant (2021) ने इस शोध-पý म¤ भारत के सवō¸च Æयायालय Ĭारा िदए गए 10,764 िनणªयŌ के एनोटेट िकए गए डेटासेट एवं  साथ 
ही संबंिधत हÖतिलिखत सारांश (िजसे हेडनोट कहा जाता ह)ै को ÿÖतुत िकया है। आलेखŌ म¤ संि±Įा±रŌ, नाम इकाइयŌ एवं  शÊद िवभाजन 
को वा³यŌ म¤ िचं िहत कर सामाÆय बनाने के िलए पूवª-संसाधन िकया गया है। साथ ही ÿकरणŌ से जुड़े लोगŌ और ÆयायाधीशŌ के नाम, िनणªय, 
िनणªय ितिथ, ÿकरण के उĦरण और िनणªय म¤ संदिभªत वैधािनक कृÂयŌ जैसी मेटा-सूचनाओ ं  कì भी Óया´या करते ह§।इसके अलावा इन 
िनणªयŌ को Öवचािलत łप से सारांिशत करने के िलए एक weakly supervised approach को ÿÖतािवत िकया गया है। कुछ अ¸छे 
पåरणाम ÿÖतािवत weakly supervised approach कì ÿभावशीलता को दशाªते ह§ जो ÿभावशाली आधारभूत तकनीकŌ से बेहतर 
ÿदशªन करत ेह§। 
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14. Paheli (2021) ने इस शोध-पý म¤ DELSumm एÐगोåरथम को ÿÖतािवत िकया ह,ै जो एक अनसुपरवाइºड(गैर-पयªवेि±त) 
एÐगोåरथम है  जो िविधक ÿकरण के आलेखŌ के extractive सारांशीकरण के िलए एक ÓयविÖथत łप से डोमेन ²ान को शािमल करता है, 
िजसम¤ एक अनुकूल सेटअप म¤ िविधक िवशेष²Ō के िदशािनद¥शŌ को ÓयविÖथत łप से सिÌमिलत करने के िलए िडज़ाइन िकया गया है। साथ 
ही इÆहŌने उ¸चतम Æयायालय ÿकरण आलेखŌ का िवÖतृत ÿयोग  िकया है। ÿयोगŌ से पता चलता है िक इनकì ÿÖतािवत अनसुपरवाइºड 
एÐगोåरथम ROUGE मैिů³स के संदभª म¤ कई ÿभावी आधारभूत िवशेषताओ ं  से बेहतर ÿदशªन करती है, िजसम¤ सामाÆय सारांशीकरण 
एÐगोåरथम और िविधक िविशĶ दोनŌ शािमल ह§। 
15. Duy-Hung (2021) ने इस शोध-पý म¤, िविधक ±ेý म¤ उनके ÿदशªन को बेहतर बनाने के िलए मौजूदा गहन सारांशीकरण मॉडल को 
ÿिशि±त करने के िलए सुŀढ़ीकरण सीखना (Reinforcement Learning) का उपयोग करने संबंिधत ÿÖताव ÿÖतुत िकया है। इÆहŌने 
सारांश मॉडल के ÿिश±ण के िलए अपने ŀिĶकोण से SOTA पåरणाम ÿाĮ करते हòए PESC डेटासेट के िलए 25.70 % के ROUGE 
score तक बढ़त बनाई है। उÆहŌने अपने ŀिĶकोण को और अिधक माÆय करने के िलए, अलग-अलग कॉिÆफ़गरेशन वाले िविभÆन डेटासेट 
पर बड़े पैमाने पर ÿयोग िकये ह§। ÿायोिगक पåरणाम बताते ह§ िक अितåरĉ BillSum और िविधक ÿकरण åरपोटª डेटासेट पर ÿभावी 
आधारभूत िवशेषताओ ं  कì तुलना म¤ यह िविध लगातार बेहतर है। 
16. Satyjit (2022) Ĭारा भारतीय िविधक पाठ सारांशीकरण के िलए दो अÂयाधुिनक Öवतंý डोमेन मशीन लिन«ग मॉडल BART एवं 
PEGASUS के साथ ÿयोग िकया गया है। पाठ सामाÆयीकरण ŀिĶकोण कì ÿभावशीलता को समझने के िलए BART एवं  PEGASUS 
को िनÕकषªण (extractive) और भावाÂमक (abstractive) सारांश के संदभª म¤ उनके चरणŌ के माÅयम से रखा जाता है। सारां िशत पाठŌ का 
मूÐयांकन डोमेन िवशेष²Ō Ĭारा कई मापदंडŌ पर और ROUGE मैिů³स का उपयोग करके िकया गया है। यह दशाªता है िक ÿÖतािवत पाठ 
सामाÆयीकरण ŀिĶकोण डोमेन Öवतंý मॉडल के साथ िविधक पाठŌ म¤ ÿभावी है। िजसम¤ BART मॉडल ने िविधक पाठŌ को सारां िशत करने 
म¤ अ¸छा ÿदशªन िकया है तथा आलेख कì लंबाई को 75% तक कम कर िदया है। PEGASUS का उपयोग भावाÂमक (abstractive) 
सारांशीकरण के िलए िकया जाता ह,ै लेिकन यह ºयादातर समय ठीक से काम नहé करता है। इस ÿकार सामाÆयीकरण पĦित extractive 
सारांशीकरण के िलए ÿभावी ह,ै लेिकन िनिĲत łप से यह abstractive सारांशीकरण के िलए उतनी उपयोगी नहé है।  
 
िनÕकषª – 

उपरोĉ सव¥±ण से यह ²ात होता है िक ÿाकृितक भाषा संसाधन के िविधक पाठ सारांशीकरण के ±ेý म¤ भारतीय और िवदेशी 
भाषाओ ं  म¤ शोधकताªओ ं  के हर ŀिĶकोण से बहòत सारे अनुसंधान िकए जा रहे ह§। ÿÖतुत शोध -पý म¤ ,िविधक पाठ सारांशीकरण ÿणाली के 
िनमाªण से संबं िधत पूवª म¤ िकए गए शोधकायª और उनम¤ उपयोग कì जाने वाली िविभÆन िविधयŌ  ,तकनीकŌ और ŀिĶकोणŌ का सं ि±Į 

िववरण ÿÖतुत िकया गया है। यह िविभÆन भाषाओ ं  म¤ िविधक डोमेन उपलÊध होने के कारण िविधक पाठ सारांशीकरण के िलए उपयुĉ और 
ÿभावी तरीकŌ/तकनीकŌ के िनमाªण म¤ म दद करेगा। 
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